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En este trabajo se investiga como los

sistemas de recomendacién musical Enfoque interdisciplinario integrando

actuales perjudican a los artistas I()?cmputap’|on I\ﬁ\fefztlvla, I\F/{ﬁ;uperal\c/:llonh.de Implementaciéon del sistema recomendador
emergentes al favorecer siempre a los Ln ormacién Musical (MIR) y Machine mediante técnicas hibridas: red neuronal MLP y
mds populares. La propuesta central es carning. clasificacion deterministica con balanceo de
pasar de un modelo basado en clases (SMOTETomek).

metadatos y popularidad a uno hibrido Estado del Arte en MIRy

que  reconozca AITEIEMENE 6 L Computacion Afectiva Visita el prototipo del reproductor musical para
emociones del oyente para hacer visualizar en tiempo real el reconocimiento de

recomendaciones mas  justas y
personalizadas.

emociones. Se recomienda el uso de audifonos
para una mejor experiencia..

2 Extraccion de caracteristicas
(Tempo, Timbre, MFCCs)

Anotacion dinamica
Disefiar un sistema recomendador de 3 (Valencia/Excitacion por
piezas musicales, a partir de la segmento)
relacion entre las caracteristicas
intrinsecas de la musica y las
emociones percibidas por el oyente.

4 Modelado ML (MLP,
SMOTETomek para balanceo)

5 Prototipado Recomendador
(DTW, HDBSCAN, UMAP)

Justicia Algoritmica: Marco de evaluacion
gue prioriza la similitud afectiva sobre la fama
Utilizamos la base de datos MediaEval. comercial.

Esta contiene 1802 canciones con 260

caracteristicas de bajo nivel.

Paradigma Dinamico: Demostracion de que el
o [0z @8 canciones (886 canciones) Q1 analisis temporal supera las etiquetas
: 3 e ° estaticas por cancion.

Innovacion Técnica: Uso de Dynamic Time
Warping (DTW) para comparar trayectorias

emocionales musicales.
Emotional Non-Superstar Artist-Dataset

Composicion: 60 canciones
originales completas.

Valence

La siguiente figura muestra las fases Enfoque: Artistas no comerciales El sistema hibrido logra vincular con éxito

principales del sistema de prediccion. (licencias Creative Commons) para oyentes y artistas emergentes mediante
reducir sesgo de popularidad. descriptores emocionales.

1. Cargar datos |31 | Etiquetado Estructural: Division fina S : "
L ) La validacion con usuarios confirmoé una alta
(verso, coro, puentes, solos). i :
Anotaciones V/A aceptacion de recomendaciones no
Diseno del Sistema Clasificador Com e rCi a |eS .
3. Definicion del modelo 4. Proceso de Entrenamiento 5. Verificacion del Exito AnOtaCiO neS AfectivaSI Va|0reS
@ dinamicos de Valencia y Excitacion Trabajo Futuro: Expansién masiva de ENSA,
para cada segmento temporal. integracion de Procesamiento de Lenguaje
Natural (NLP) para andlisis lirico, y monitoreo
Sistema de Prediccion de Emocionesi
de sesgos emergentes.
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